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CPL-PRODI yang dibebankan pada MK

CPL-2: Memiliki pengetahuan terapan terkait teknologi pengembangan perangkat lunak menggunakan platform komputasi mutakhir untuk

(IK 2.1) merancang dan mengimplementasikan solusi berbasis komputasi yang memenuhi kebutuhan masyarakat dan industri dengan

: mempertimbangkan aspek kewirausahaan.
CPL-4: Mampu mendesain, mengimplementasikan, dan mengevaluasi solusi berbasis komputasi dengan menerapkan teori Ilmu Komputer
(IK 4.1) dan dasar-dasar pengembangan perangkat lunak, mencakup analisis kebutuhan, pemodelan, implementasi, dan evaluasi sistem serta
: komponennya.
CPL-5: Mampu menyelesaikan tugas-tugas sesuai dengan tanggung jawab profesional, membuat penilaian dan mengambil keputusan berbasis
(IK 5.1) informasi dalam praktik komputasi berdasarkan prinsip legal dan etika.
Capaian CPL-6: Mampu bekerja secara efektif dalam tim, baik sebagai pemimpin maupun anggota, dan menjalankan peran dalam mengelola tugas
Pembelajaran Mata (IK 6.2) sendiri serta kinerja kolaboratif dalam kegiatan yang terkait dengan disiplin program.
Kuliah CPL = Capaian Pembelajaran Mata Kuliah (CPMK)

Setelah menyelesaikan mata kuliah ini, diharapkan:

CPL-2: CPMK-2.1 : Mahasiswa memiliki pengetahuan ilmu kecerdasan buatan dan Robotika terapan.

CPMK-4.1 : Mampu mendesain, mengimplementasikan, dan mengevaluasi mekanisme kerja kecerdasan buatan pada robot

CPL-4:
sederhana.

CPL-5: CPMK-5.1 : Mampu menyelesaikan tugas kecerdasan buatan dan robotika dengan mengakomodasi etika dalam kecerdasan buatan.




CPL-6:

CPMK-6.1 : Mampu bekerja sama dalam tim baik sebagai anggota maupun pemimpin dalam tim dalam penyelesaian tugas
kecerdasan buatan pada robot sederhana.

CPMK = Sub-CPMK

CPMK-2.1

SUB-CPMK-2.1.1: CPL 2 : Mahasiswa mampu menjelaskan konsep dasar, komponen, dan contoh penerapan kecerdasan buatan dan
robotika sederhana.

SUB-CPMK-2.1.2: CPL 2 : Mahasiswa mampu mengidentifikasi, membedakan, dan menganalisis metode dasar kecerdasan buatan
serta komponen robotika terapan pada berbagai studi kasus sederhana.

CPMK-4.1

SUB-CPMK-4.1.1: CPL 4 : Mahasiswa mampu merancang, mengimplementasikan, dan mengevaluasi mekanisme kerja kecerdasan
buatan pada sistem robotika terapan sesuai kebutuhan yang ditentukan.

CPMK-5.1

SUB-CPMK-5.1.1: CPL 5 : Mahasiswa mampu menyelesaikan tugas kecerdasan buatan dan robotika terapan dengan menerapkan
prinsip etika kecerdasan buatan secara bertanggung jawab.

CPMK-6.1

SUB-CPMK-6.1.1: CPL 6 : Mahasiswa mampu bekerja sama secara efektif dalam tim, baik sebagai anggota maupun pemimpin,
dalam penyelesaian tugas kecerdasan buatan pada robotika sederhana.

Korelasi antara CP

L/CPMK terhadap Sub-CPMK

Bentuk Asesmen*

Sk
CPL yang Bobot Nilai Maha(s)irswa
dibebankan pada CPMK SUB CPMK R
Sumative
MK Formative
Aktivit
.1\.r1 as. Final Tes Tugas
Partisipatif
SUB-CPMK-2.1.1 5 0 0 5
CPL-2 CPMK-2.1
SUB-CPMK-2.1.2 10 0 10 20
CPL-4 CPMK-4.1 SUB-CPMK-4.1.1 5 0 10 15
CPL-5 CPMK-5.1 SUB-CPMK-5.1.1 0 0 30 30
CPL-6 CPMK-6.1 SUB-CPMK-6.1.1 0 30 0 30
20 30 50 100
Deskripsi Mata kuliah Kecerdasan buatan Terapan merupakan mata kuliah pilihan yang berupa bentuk implementasi secara aplikatif terhadap teknologi dalam
Matakuliah kecerdasan buatan. Penerapan algoritma untuk image processing, pattern recognition, machine learning dan natural language processing.




1. Pengantar Kecerdasan Buatan dan Robotika Terapan
2. Konsep robot sebagai sistem embedded (sensor—proses—aksi)
3. Arsitektur sistem Al pada robotika
Materi 4. Apl.ikasi kecerdasan buatan dalam robotika
Pembelajaran/Pokok 5. Arsitektur embed@ed system untuk Al
Bahasan 6. Metode dan algoritma dasar kecerdasan buatan
7. Machine Learning (Supervised dan Unsupervised Learning)
8. Neural Network dan Deep Learning
9. Convolutional Neural Network (CNN) dan Image Processing
10. Algoritma Genetika dan aplikasi AT (NLP, Game, Optimasi)
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Pertemuan Ke- (Kemampuan akhir = — =
tiap tahapan belajar) Ui ) B Luring (Offline Daring
uri i
e L Indikator (indicator) (Techniques & S item) (Online
Criteria) & System)
1 2 3 4 5 6 7 8
1-2 SUB-CPMK-2.1.1: Formative: Kriteria Kuliah: Kuliah: Pengantar 5
Mahasiswa mampu ) Formative: uliah: uliah: Kecerdasan
elaskan k Mendemonstrasikan : Buat
menjelaskan xonsep Aplikasi kecerdasan Diskusi kelompok | Diskusi uatan
dasar, komponen, dan buatan dalam Robotika. Kriteri (Small Group kelompok Pengantar
riteria . . ;
contoh penerapan Sumative: Discussion) (Small Group Robotika
kecerdasan buatan dan _— ’ Discussion) Terapan
: Sumative: Aktivitas 200
robotika sederhana. Mendemonstrasikan Ve Konsep robot
o Partisipatif (5) ..
Aplikasi kecerdasan 200 sebagai sistem
buatan dalam Robotika. embedded
Teknik Penilaian:




None

3-5 SUB-CPMK-2.1.2: Formative: Kriteria Kuliah: Kuliah: Arsitektur 20
Mahasiswa mampu Mend rasile Formative: uliah: uliah: sistem Al pada
identifikasi. endemonstrasixan . . . . robotika
mengl ’ Aplikasi kecerdasan Diskusi kelompok | Diskusi SR
membedakan, dan buatan dalam Robotika. Kriteria (Small Group kelompok Pipeline sistem
menganalisis metode S . Discussion) (Small Group cerdas
dasar kecerdasan umative: Discussion) (sensor—proses
buatan serta Sumative: Aktivitas 200 —aksi)
komponen robotika Mendemonstrasikan Pla(;t isipatif 200 Aplikasi Al
terapan pada berbagai | Aplikasi kecerdasaq (10) dalam robotika
studi kasus sederhana, | Puatandalam Robotika. | Tugas (10)
Teknik
Penilaian:
None
6-8 SU]S-CPMK—4.1.1: Formative: Kriteria Kuliah: Kuliah: Arsbitedl;tusl 15
Mahasiswa mampu ive: : : embedde
P Mendefinisikan metode | Formative: ) tuk
merar?cang’ . dan algoritma dasar Studi Kasus (Case | Diskusi systemuntu
menglmplernemaS{kan yang digunakan pada Kriteria Study) kelompok Al
, dan mengevaluasi Kecerdasan buatan. Sumative: (Small Group Metode dan
mekanisme kerja ’ Discussion) algoritma
kecerdasan buatan Sumative: ?;:tlj‘;ljtajﬁf ©) 120 dasar Al
pada sistem robotika - p 90 Decision
terapan sesuai system pada
kebutuhan yang Tugas (10) embedded
ditentukan.
Teknik Penilaian:
None
9-10 SUB-CPMK-5.1.1: Formative: Kriteria Kudialy Kuliah: Machine 30
Mahasiswa mampu Formative: uliah: uliah: Learning
lesaikan t Membedakan Metode S ised d
menyelesaikan tugas Supervised dan Studi Kasus (Case | Studi Kasus up erv15F.“ an
kecer.dasan buatan dan Unsupervised pada Kriteria Study) (Case Study) Unsuperwsed
robotika terapan Machine Learning. Sumative: Learning
dengan menerapkan ’
pI'il'lSip etika Sumative: Tugas (30) 200 200
kecerdasan buatan _ . .
secara bertanggung ;ekmk Penilaian:
. one
jawab.
11-16 SUB-CPMK-6.1.1: Formative: Kriteria Kudialy Kuliah: Neural 30
Mahasiswa dapat Mendefinisikan D Formative: uliah: uliah: Network dan
definisikan endelinisikan eep . . iskusi Deep Learning
men Neural Network Diskusi kelompok | Diskusi i
Neural Network, Kriteria (Small Group kelompok Convolutional
Convolutional Neural Sumative: Sumative: Discussion) (Small Group Neural

Discussion)




Network, dan
Algoritma Genetika.

Mendefinisikan Deep
NeuralNetwork

Mendefinisikan
Algoritma Genetika

Final Tes (30)

Teknik Penilaian:
Tes

200

200

Network
(CNN)
Algoritma
Genetika
Aplikasi AI:
Image
Processing,
NLP, Game,
Optimasi

100




