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CPL-PRODI yang dibebankan pada MK

CPL-2: Memiliki pengetahuan terapan terkait teknologi pengembangan perangkat lunak menggunakan platform komputasi mutakhir untuk

Pengetahuan merancang dan mengimplementasikan solusi berbasis komputasi yang memenuhi kebutuhan masyarakat dan industri dengan mempertimbangkan
aspek kewirausahaan.

Keterampilan CPL-3: Mampu menganalisis permasalahan komputasi yang kompleks, melibatkan banyak komponen dan tingkat risiko, dengan menerapkan prinsip

Khusus komputasi, komunikasi, dan desain, serta mengintegrasikan pengetahuan dari bidang ilmu lain yang relevan untuk mengidentifikasi solusi yang tepat.

Keterampilan CPL-4: Mampu mendesain, mengimplementasikan, dan mengevaluasi solusi berbasis komputasi dengan menerapkan teori Ilmu Komputer dan

Khusus dasar-dasar pengembangan perangkat lunak, mencakup analisis kebutuhan, pemodelan, implementasi, dan evaluasi sistem serta komponennya.

Sikap CPL-8: Mampu mengikuti dinamika perkembangan Teknologi Informasi serta menghormati keberagaman perspektif, budaya, ide, dan karya orisinal

dalam praktik komputasi.

CPL = Capaian Pembelajaran Mata Kuliah (CPMK)

Capaian Pembelajaran Mata
Kuliah

Setelah menyelesaikan mata kuliah ini, diharapkan:

CPL-2 (IK 2.1)

CPMK-2.1 : Mahasiswa mampu mengimplementasi pengetahuan terapan yang berkaitan dengan konsep big data dan Business Intelligence dalam
menyelesaikan permasalahan komputasi di dunia nyata.

CPL-3 (IK 3.1)

CPMK-3.1 : Mahasiswa mampu melakukan analisis terhadap big data untuk memecahkan permasalahan di bidang lainnya.

CPL-4 (IK 4.2)

CPMK-4.1 : Mahasiswa mampu merancang, membangun dan memvisualisasi sistem big data.

CPL-8 (IK 8.1)

CPMK-8.1 : Mahasiswa mampu mengkomunikasikan ide sesuai perkembangan teknologi sistem big data yang tepat untuk solusi permasalahan.

CPMK = Sub-CPMK




CPMK-2.1

SUB-CPMK-2.1.1: Mengidentifikasi paradigma komputasi mutakhir (cloud, digital resilience, rekayasa PL) dalam konteks ekosistem Big Data (IK
2.1)

CPMK-3.1

SUB-CPMK-3.1.1: Menganalisis permasalahan Big Data dengan mengidentifikasi komponen, batasan, risiko, serta memilih metode Data Analytics
Lifecycle yang sesuai karakteristik masalah (IK 3.1)

SUB-CPMK-3.1.2: Menerapkan prinsip analitik lintas disiplin (time series: ACF, ARIMA; database: MySQL lanjut) untuk memecahkan
permasalahan big data di berbagai bidang (IK 3.1)

CPMK-4.1

SUB-CPMK-4.1.1: Merancang pipeline big data (crawling — preprocessing — wrangling) menggunakan modern computing platforms dan tools
yang memenuhi kebutuhan pemrosesan data berskala besar (IK 4.2)

SUB-CPMK-4.1.2: Mahasiswa mampu membangun dan memvisualisasikan sistem big data menggunakan model klasifikasi dan klasterisasi yang
mengimplementasikan solusi berbasis komputasi sesuai kriteria evaluasi (IK 4.2)

CPMK-8.1

SUB-CPMK-8.1.1: Mengkomunikasikan dan mempresentasikan solusi sistem big data secara komprehensif dengan menghormati keberagaman
perspektif, ide, dan karya orisinal dalam praktik komputasi (IK 8.1)

Korelasi antara CPL/CPMK terhadap Sub-CPMK

Bentuk Asesmen* Sk
CPL yang Bobot Nilai o'r
dibebankan pada IK CPMK SUB CPMK Sumative Mahasiswa
MK Formative
Tugas Case Presentasi 0
CPL-2 IK. 2.1 CPMK-2.1 SUB-CPMK-2.1.1 5 5 0 10
SUB-CPMK-3.1.1 10 5 0 15
CPL-3 IK. 3.1 CPMK-3.1
SUB-CPMK-3.1.2 0 15 0 15
SUB-CPMK-4.1.1 0 25 0 25
CPL+4 IK. 4.2 CPMK-4.1
SUB-CPMK-4.1.2 0 15 0 15
CPL-8 IK. 8.1 CPMK-8.1 SUB-CPMK-8.1.1 0 0 20 20
15 65 20 100
Mata kuliah Sistem Big Data membahas tentang pengetahuan dan keterampilan dalam menangani data berukuran besar (big data) dengan memahami ekosistem big data,
Deskripsi Matakuliah yang meliputi teknologi, infrastruktur, dan metodologi yang digunakan untuk pengelolaan big data. Selain itu, mata kuliah ini juga mempelajari tentang berbagai model

pemrosesan big data dan algoritma untuk analisis big data pada data terstruktur, semi-terstruktur, dan tidak terstruktur.




Materi Pembelajaran/Pokok
Bahasan

Data Structure

Data Preparation

Model Planning

Model Building

Communicate Result
. Operationalize
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. Time series analysis
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. In-database data analysis

Analyst Perspective on Data Repositories
BI versus Data Science

Example of Big Data Data Analytics
Discovery Data Analytics Lifecycle

. Hadoop Administration and HDFS (Hadoop Distributed File System)
. Flume and Sqoop for Ingesting Big Data
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Mata Kuliah Syarat

Penilaian (Assesment)

Bentuk dan Metode Pembelajaran
[estimasi waktu] (Learning Method)

Materi Pembelajaran
(Content)

Bobot Penilaian
(%)

Sub CPMK :
A Teknik &
Pertemuan Ke- (Kemampuan akhir tiap . L. ) 5 . .
ek Indikator Kriteria Luring (Offline Daring (Online
. L (indicator) (Techniques & System) System)
Criteria)
1 2 3 4 5 6 7 8
1-2 Mengidentifikasi paradigma Formative: Kriteria Kuliah: 10
komputasi mutakhir (cloud, Formative: Konsep Dasar Data
digital resilience, rekayasa ) Self-Directed Structure dan
PL) dalam konteks ekosistem S . Kriteri Learning Analyst
. umative: riteria .
Big Data 1. Ketepatan dalam | Sumative: TM: 2 x 2 x 50” BM: PI‘ESPECUVE.OD.
(SUB-CPMK-2.1.1). menealaah 2% 2 x 60" Data Repositories
. Tugas (5)
konsep dasar Big Case (5) Responsi dan lsllversus Data
Data Tutorial: cience
2. Ketepatan dalam
menelaah Teknik Penilaian: | Self-Directed
perbedaan BI Non Tes Learning
dan Data
Science TM: 2 x1x170”




BM: 2x1x170”

3-5 Menganalisis permasalahan Formative: Kriteria 1. Example of Big 15
Big Data dengan Formative: Kuliah: Data Data
mengidentifikasi komponen, ) Analytics
batasan, risiko, serta memilih . L Self-Directed 2. Discovery Data
metode Data Analytics Sumative: Krlterl.a Learning, Studi Kasus Analytics

. . 1. Kedalaman Sumative: (Case Study) .
Lifecycle yang sesuai analisis dalam Lifecycle
karakteristik masalah menelaah contoh Case (5) TM: 6 X 2 x 50 menit 3. Data Preparation
(SUB-CPMK-3.1.1). dari Big Data Tugas (10) 4. Model Planning
Analytics BM: 6 X 2 x 60 menit 5. Model Building
2. Ketepatan Teknik Penilaian: Responsi dan 6. Communicate
penalaran dalam | Non Tes Tutorial: Result
pemilihan 7.  Operationalize
metode Data Self-Directed
Analytics Learning,Studi Kasus
Lifecycle (Case Study)
3. Ketepatan
penalaran dalam TM: 3x1x170”
pemilihan
metode Data BM:3x1x170”
Analytics
Lifecycle Part II
6-10 Merancang pipeline big data Formative: Kriteria Kuliah: 1. Data Crawling 25
(crawling — preprocessing Formative: 2. Data
~ wrangling) menggunakan | ~ Self-Directed preprocessing
modern computing platforms . L Learning, Studi Kasus 3. Data Wrangling
dan tools yang memenuhi ?ullzl::it;l:r:nan IS<1fll1t16al;li?/e' (Case Study) 4. Classification dan
kebutuhan pemrosesan data ' analisis ’ TM: 5 x 2 x 50” Clustering pada
berskala besar penanganan big Case (25) pemrosesan data
(SUB-CPMK-4.1.1). data dalam o BM: 5x 2 x 60” besar
berbagai Teknik Penilaian: )
platform Non Tes Resp({nsn dan
2. Ketepatan dalam Tutorial:
menganalisis big Self-Directed
data melalui data Learning,Studi Kasus
pre-processing (Case Study)
3. Kedalaman .
analisis big data T™M:5x1x 170
menggunakan BM: 5 x 1 x 170”
model klasifikasi
dan klastering
11-12 Mahasiswa mampu Formative: Kriteria Seminar: Studi kasus big data di 15
membangun dan Formative: dunia nyata




memvisualisasikan sistem big
data menggunakan model

Studi Kasus (Case

Klasifikasi dan klasterisasi riterta Study),Pembelajaran
implementasikan | Sumative: umatve: kolaboratf
Zjﬁl ilntli?ﬁ;zs komputasi Kedalaman analisis | Presentasi iCollgboratlve )
| DETDAs . kasus yang sudah (15) earning),Pembelajar
sesuai kriteria evaluasi dipilih dan dan an B.erbasis Projek
(SUB-CPMK-4.1.2). dilakukan Teknik Penilaian: ;_JPI‘O_]Q.Ct- based
processing dan Non Tes earning)
rbnodelhng dalam. TM: 2 x 4 x 507
entuk presentasi
BM: 2 x 4 x 60”

13-15 Menerapkan prinsip analitik Formative: Kriteria Kuliah: ACEF, 15
lintas disiplin (time series: Formative: Autoregressif,
ACF, ARIMA; database: ) Studi Kasus (Case Moving Average,
MySQL lanjut) untuk o Study),Pembelajaran ARMA, ARIMA
memecahkan permasalahan Sumative: Kriteria Berbasis Projek MySQL lanjut
big data di berbagai bidang 1. Kedalaman Sumative: (PrOcht— based
(SUB-CPMK-3.1.2). analisis terhadap | Case (15) Learning)

data time series TM: 3 x 4 x 50”
2. Kedalaman Teknik Penilaian: | gp- 3« 4 x 607
analisis terhadap Non Tes
data dalam Respo.nsi dan
database Tutorial:
Studi Kasus (Case
Study)
BM:2x1x170
Menit
16 Mengkomunikasikan dan Formative: Kriteria Seminar: Presentasi studi kasus 20
mempresentasikan solusi Formative:
sistem big data secara ) Studi Kasus (Case
komprehensif dengan Sumative: o Study),Pembelajaran
menghormati keberagaman Kedalaman analisis | Foriteria Berbasis Projek
o Sumative: (Project- based
perspektif, ide, dan karya kasus yang sudah ] Learning)
orisinal dalam praktik dipilih dalam Presentasi
komputasi bentuk presentasi (20) TM: 2 x 4 x 50”
(SUB-CPMK-8.1.1). Teknik Penilaian: BM: 2 4 x60
Non Tes

100




